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Mal

* Beskrivelse af hvilke morfologiske traek der bruges til at skelne
celletyper

* Hvordan snittykkelse pavirker ngjagtighed af Deep learning baseret
klassificering af enkeltceller
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Deep learning model
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Perspektiver

* Klassificering af celletyper
* Eosinofile granulocytter









Perspektiver

* Klassificering af celletyper
* Eosinofile granulocytter

* Tumorceller i primartumor og metastase
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